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第 1－2 周记录：            

1. 学习机器学习、隐私保护相关的知识，对研究背景进行调研 

联邦学习的定义为：在进行机器学习的过程中，各参与方可借助其他方数据进行联合建模。各方无

需共享数据资源，即数据不出本地的情况下，进行数据联合训练，建立共享的机器学习模型。 

联邦学习系统需要保证：|联邦学习模型的效果-传统方法模型的效果|<有界正数。 

联邦学习的价值机制：联邦学习技术基于“合作共赢”的价值机制，对于商业利益而言极具价值。

在这样一个联邦机制下，各个参与者的身份和地位相同，而联邦系统帮助大家建立了“共同富裕”的策

略，能够带动跨领域的企业级数据合作、催生基于联合建模的新业态和模式、降低技术提升成本和促进

创新技术发展。 

联邦学习在不同场景下的联邦方式： 

1. 横向联邦学习：在两个数据集的用户特征重叠较多而用户重叠较少的情况下，

将数据集按照横向（即用户维度）切分，并取出双方用户特征相同而用户不完

全相同的那部分数据进行训练。这种方法叫做横向联邦学习。 

2. 纵向联邦学习：在两个数据集的用户重叠较多而用户特征重叠较少的情况下，

把数据集按照纵向（即特征维度）切分，并取出双方相同而用户特征不完全相

同的那部分数据进行训练。这种方法叫做纵向联邦学习。 

3. 联邦迁移学习：在两个数据集的用户与用户特征重叠都较少的情况下，不对数

据进行切分，而可以利用迁移学习来克服数据或标签不足的情况。这种方法叫

做联邦迁移学习。 

现有的联邦学习开源实现：目前业界中主要的联邦学习框架有 FATE、TensorFlow Federated、

PaddleFL、Pysyft 等。 

2. 基于 FATE 搭建联邦学习集群实验环境 

部署 CentOS7 主机 x2、Docker 20.10.21 环境 

下载 1.8.0-a 版本 KubeFATE 并解压 

修改配置文件 parties.conf 

执行部署脚本，（bash ./generate_config.sh，bash ./docker_deploy.sh all） 



测试部署是否成功 

$ docker exec -it confs-10000_client_1 bash 

$ flow test toy --guest-party-id 10000 --host-party-id 9999 

最终结果: 

 

3. 基于 DSL 配置任务 

 

修改 examples/test_hetero_lr_job_dsl.json 

配置算法组件间的输入输出流及接口，根据此拼接得到完整的工作模型 



 

4. Pipeline 配置任务 
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第 3－4 周记录：            

1. 基于 Pipeline 实现横向联邦 LSTM 完成 IMDB 文本情感分类 

 

1. IMDB 文本数据预处理 

1. 添加需要用到的库文件(Tensorflow-gpu 2.10.1) 

2. 读入训练数据和测试数据 

3. 使用 tokenizer 将数据中的每个单词转化为整数值的唯一映射 

4. 将数据集按联邦节点划分并输出到 csv 文件 

2. 基于 Pipeline 上传 IMDB 数据 

3. 使用 Fate-cli 查看状态（一种 Debug 方式） 

 

4. 基于 Pipeline 构建 LSTM 模型并发布训练任务 



 

 



 

5. 遇到的问题解决方案 

 

2. 基于 Pipeline 实现横向联邦 CNN 完成中文文本主题分类 

正常的 CNN 完成中文文本主题分类 学习记录可以参考如下这篇博客： 

[[NLP]基于 CNN 对 THUCNews 数据集进行文本分类]( https://md.shellmiao.com/s/aLxE1btif) 

1. 数据预处理 

2. 分别上传至 guest、host 主机 

3. 训练模型 



 

 

4. 遇到的问题与解决方法 
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