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主要内容： 

由于隐私保护要求，使得某些行业领域的数据共享面临困难，数据效用无法充分利用，形成了

所谓的数据孤岛问题，联邦学习通过中央服务器在保护隐私的同时从本地数据中学习，为跨设

备、跨孤岛机器学习问题提供了解决方案。毕业设计将基于开源项目 FATE (Federated Al 

Technology Enabler)，学习机器学习与隐私保护相关知识，搭建 FATE 联邦学习集群，对机器

学习隐私保护，联邦学习进行调研，基于 FATE 框架设计实验，在联邦场景实现两种以上主流

机器学习场景（计算机视觉、自然语言处理等）的样例算法，完成联邦学习机器学习算法的训

练和测试，并与传统机器学习进行对比，从准确率、安全性等层面进行分析，完成毕业设计论

文。 

主要（技术）要求： 

1. 学习机器学习与隐私保护相关知识，学习一种传统的机器学习框架（pytorch、tensorflow），

学习并搭建 FATE 联邦学习集群。 

2. 对机器学习隐私保护，联邦学习进行调研，分析当前机器学习隐私保护现状和联邦学习的

优势，对联邦学习的场景，特点，实现原理进行调研，撰写文献综述。 

3. 基于 FATE 框架设计实验，在联邦场景实现两种以上主流机器学习场景（计算机视觉、自

然语言处理等）的样例算法。 

4. 完成联邦学习机器学习算法的训练和测试，并与传统机器学习进行对比，从准确率、安全

性等层面进行分析。 
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进度安排： 

1、学习机器学习、隐私保护相关的知识，对研究背景进行调研。查找并阅读联邦学习、

机器学习隐私保护的相关论文，为后续的实验以及论文撰写打下基础。秋季学期 17-18 周 

2、开始 FATE 集群的搭建，完成开题报告的撰写。春季学期 1-2 周 

3、构建论文框架，完成 FATE 集群搭建。春季学期 3-4 周 

4、完成论文前两章的撰写，确定两种以上的机器学习场景及代表性问题，设计相应的联

邦机器学习算法。春季学期 5-6 周 

5、总结上一阶段的工作，完成中期检查。春季学期 7 周 

6、完成两种以上的联邦机器学习算法的传统实现与联邦环境实现，能够在 FATE 集群上

进行训练。春季学期 8-9 周 

7、在 FATE 平台上完成预测与评估，对比分析算法在集中式环境与联邦环境的差异，从

准确率，安全性，通信效率等进行分析。春季学期 10-11 周 

8、根据上述的实验结果，完成论文的撰写。春季学期 12-13 周 

9、完成论文，整理本毕设课题的全部成果。春季学期 14 周 
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